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Description des objectifs 
scientifiques du projet de thèse 

La thèse s’inscrit dans une collaboration entre l’IRISA et le journal Ouest-France et vise 
de manière générale à développer des approches en traitement automatique des 
langues (TAL) utilisables en pratique dans le contexte du journal. 
Ouest-France dispose d’une base de contenus couvrant de nombreuses publications 
du groupe, dont les multiples éditions de Ouest-France, et regroupant actuellement plus 
de 35 millions de documents sur des sujets divers. Cette base de contenus contient des 
informations et connaissances précieuses dont une partie peut être extraite de manière 
automatique. En particulier, ces archives font état au sein des articles d’entités 
(personnes, lieux, organisations) et de nombreuses relations qui peuvent exister entre 
elles (est maire de, est situé à, a démissionné de, a son port d’attache à, etc.). Ces 
relations sont particulièrement importantes pour les journalistes, par exemple pour 
donner du contexte à de nouveaux articles, trouver des sujets nouveaux ou des angles 
de rédaction originaux. Il est donc important de pouvoir les détecter de manière 
automatique par des techniques de TAL permettant l’extraction de relations (détection 
des entités, détection de l’existence d’une relation, classification de la nature de la 
relation – cf. (Nasar et al., 2021)).  
L’état de l’art en extraction de relations s’appuie cependant sur des approches 
gourmandes en données d’apprentissage, en particulier pour l’étape de classification. 
De plus, les modèles de classification sont appris pour des classes génériques (est situé 
à, est dirigeant de, etc.) présentes dans les jeux de données standards comme 
TACRED (Zhang et al., 2019), ce qui ne correspond que très partiellement aux besoins 
des journalistes. En effet, ces derniers peuvent s’intéresser à des relations rares 
(signaux faibles) et leurs centres d’intérêt évoluent constamment (a démissionné de, a 
son port d’attache à). L’enjeu aujourd’hui est donc de passer de la détection et 
classification de relations pour lesquelles on peut avoir des modèles appris sur de 
grands volumes de données, à des relations plus rares pour lesquelles on ne dispose 
que de quelques exemples, souvent un, voire d’aucun. 
L’objectif de la thèse est d’étudier l’apport des techniques d’apprentissage frugales en 
données (zero shot et few shot learning) dans ce contexte (Wang et al., 2019 ; Wang et 
al., 2020). Ces techniques, en particulier le zero shot learning, requièrent la définition 
d’un prototype (un vecteur) permettant de faire le lien entre une description sémantique 
de ce que l’on souhaite reconnaître et le contenu dans lequel on souhaite reconnaître 
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ce concept (Le Cacheux, 2020) : dans notre cas, le prototype est un vecteur 
(embedding) qui décrit une relation entre deux entités, que l’on peut relier aux contenus 
où les relations sont mentionnées et que l’on peut obtenir à partir d’un exemple (few 
shot) ou d’une description quelconque (zero shot). Dans ce dernier cas, les approches 
cherchent à comparer le prototype obtenu à partir de la description de la relation (ou 
d’un exemple) avec les prototypes de relations bien connues pour lesquelles nous 
disposons de modèles pré-entrainés, afin de déterminer à la volée un modèle de la 
nouvelle relation. Si ces approches correspondent bien à notre scénario d’utilisation, les 
techniques de few shot et zero shot learning sont souvent étudiées pour des domaines 
restreints où il est aisé de donner une description de l’objet que l’on veut détecter et de 
définir un prototype. Elles restent peu appliquées à des contextes plus difficiles, 
notamment à l’extraction de relations (cf. (Levy et al., 2017 ; Yuan et al., 2017 ; Chen et 
al., 2021) pour des points d’entrées sur le sujet). 
Le travail s’articulera autour de trois grandes questions : Comment représenter une 
relation entre deux entités sous la forme d’un vecteur ? Comment décrire une relation 
non connue pour en donner un prototype ? Quel apport, quelle utilité pour la fouille 
d’archives par les journalistes ?   
Sur le premier point, nous avons développé une première approche utilisant les RNN 
pour encoder le plus court chemin de dépendances (syntaxiques) entre les deux entités, 
que nous avons évaluée de manière qualitative sur une tâche de clustering de relations. 
On pourra partir de cette approche pour en mener dans un premier temps une 
évaluation quantitative dans différents contextes (clustering, classification, etc.) avant 
de chercher à la rendre plus performante (réorganisation syntaxique, meilleure 
abstraction, modèles d’embedding plus performant (BERT-like), etc.). Sur le deuxième 
point, l’idée est d’apprendre des modèles permettant de passer d’une description 
textuelle courte de la nature de la relation, telle que fournie par un journaliste, à son 
prototype afin de s’affranchir d’un exemple de la relation. En l’absence de données pour 
apprendre un tel modèle, on pourra exploiter les techniques récentes de génération de 
texte afin de générer des données synthétiques (texte décrivant une relation) pour des 
relations dont le prototype et la nature sont connus. Une autre piste consiste à tirer profit 
du contexte Ouest-France pour créer un corpus de description de relations par un 
journaliste afin d’apprendre le modèle permettant de passer de la description au 
prototype. Enfin, la thèse se déroulant dans le cadre d’un partenariat étroit avec Ouest-
France, l’évaluation de l’apport des technologies développées se fera dans le cadre 
d’expérimentation in situ avec le service R&D de Ouest-France et les journalistes de la 
rédaction. 
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Adéquation du projet avec le 
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Adéquation du projet avec le 
critère 5  
 

(Lien avec les objectifs de responsabilités sociétales et développement durable) 
ODD Nations Unies 
 

Autres informations utiles 
(planning envisagé…) 

- Pièces jointes autorisées  
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